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Arquitetura de Dados:
Definicao e Beneficios



AVAEs IR = Re (SR BET (o) € g estrutura e a organizacao dos dados

dentro de uma empresa. Ela define como os dados sao coletados,
armazenados, gerenciados e utilizados. A arquitetura de dados é
essencial para garantir que os dados sejam acessiveis, precisos e
seguros, permitindo que as empresas tomem decisdes
informadas e estratégicas. Ela € fundamental para as operacoes

de processamento de dados e aplicativos deinteligéncia
artificial (1A).




B
B A arquitetura de dados oferece diversos [sl=ljl=ii{dllefS para as empresas,

ajudando a gerenciar e utilizar informacoes de maneira eficaz. Aqui

estao alguns dos principais beneficios:
& E B

« Melhoria na Tomada de Decisoes: Acesso a dados precisos e
atualizados, facilitando decisoes baseadas em dados.

G Eficiéncia Operacional: Reducao de redundancias e inconsisténcias,
otimizando processos e aumentando a eficiéncia operacional.

Seguranca e Conformidade: Garante a protecao das informacoes

sensiveis e ajuda a cumprir regulamentos de privacidade e seguranca
de dados




B
B
Reducao de Custos: Reducao custos associados ao armazenamento e
processamento de dados. B E B

Visao Integrada: Facilita a compreensao dos dados do negdcio, permitindo
uma visao unica e integrada que apoia a estratégia empresarial

Suporte a Inovacao: Com dados bem gerenciados, as empresas podem
explorar novas tecnologias e iniciativas, como inteligéncia artificial e
analise avancada de dados
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Arquitetura de Dados:
Principais componentes



r Modelagem de Dados B

Existem trés tipos principais :

B E B
Conceitual

Modelos de dados sao representacoes

abstratas que descrevem a estrutura, as
Légico relacoes e as restricoes dos dados em um

sistema de informacao.

Eles sao fundamentais para a organizacao e o
Fisico gerenciamento eficaz dos dados.




Modelagem de Dados
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3 Coleta de Dados

A coleta de dados é uma etapa crucial na arquitetura de dados, pois
envolve a captura de informacodes de diversas fontes para posterior
processamento e analise.




“mldentificacao de Fontes de Dados

A primeira etapa na coleta de dados € identificar de onde os dados serao
coletados. As fontes podem ser variadasgincluindo: E B

e Sistemas Internos: Bancos de dados transacionais, CRM entre outros.

e Dispositivos: Sensores e dispositivos conectados que coletam dados em tempo real.

* APIs (Application Programming Interfaces): Integracao e troca de dados entre
diferentes sistemas e aplicacoes.

 Midias Sociais: Dados de plataformas como Facebook, Twitter, LinkedIn.

e Streaming de Dados: Dados gerados e processados em tempo real, como logs de
servidores e transacoes financeiras.

* Arquivos e Documentos: Dados armazenados em arquivos de texto, planilhas, s B
PDFs.




“WProcessamento de Dados

Vamos detalhar os principais métodos de coleta e processamento de
dados:

= E B
e ETL (Extract, Transform, Load): Processo tradicional que envolve a
extracao de dados de varias fontes, transformacao para um formato
adequado e carregamento em um data warehouse ou data lake.

e Streaming de Dados: Coleta de dados em tempo real de fontes como
sensores loT, logs de servidores e feeds de redes sociais

e APIs: Utilizacao de APls para integrar e coletar dados de diferentes B
sistemas e servicos externos3. -




-8 xtract, ransformand oad

ETL (Extract, Transformation, Load) que
significa Extracdo, Transformacao e
Carga, € um processo utilizado para
transferir dados de diferentes fontes,
converté-los em um formato adequado e
carrega-los em um sistema de destino,
como um data warehouse ou um banco de
dados analitico. O objetivo final do ETL é
fornecer dados consistentes, de alta
qualidade e prontos para analise.

Databases
RDBMS/NoSQL

Files
CSV/JSON/XML...

SaaS Applications  _|
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_MArmazenamento de Dados =

O armazenamento de dados é uma parte crucial da arquitetura de dados, pois
envolve a preservacao e organizacao das informacoes para que possam ser
acessadas e utilizadas de maneira eficiente. Vamos detalhar os principais
aspectos do armazenamento de dados:




_MArmazenamento de Dados =

O armazenamento de dados é uma parte crucial da arquitetura de dados, pois
envolve a preservacao e organizacao das informacdes para que possam ser
acessadas e utilizadas de maneira eficiente. Vamos detalhar os principais tipos de
componentes de armazenamento e de arquitetura dados :




~MData Warehouse =

Agrega dados de diferentes fontes de dados relacionais de uma empresa em
unico repositorio, consistente e centralizado. Apds a extracao, os dados fluem
por um pipeline de dados ETL, passando por diversas transformacoes para
atender ao modelo de dados predefinido. Uma vez carregados no data
warehouse, os dados sao encarregados de apoiar diferentes aplicativos de
inteligéncia de negdcios (BI) e ciéncia de dados.

Algumas ferramentas de mercado: Amazon Redshift, Google BigQuery




~MData Marts

Um data mart € uma versao centrada um data warehouse que contém
um subconjunto menor de dados importantes e necessarios para uma
unica equipe ou um grupo especifico de usudrios dentro de uma
organizacao. Por conter um subconjunto menor de dados, os data marts
permitem que um departamento ou linha de negdcios descubram
insights especializados mais rapidamente em comparacdo com o
conjunto mais amplo de dados de um data warehouse.




~MData Warehouse + Data Marts -
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~MData Lake .

Um data lake é um repositério centralizado que permite armazenar grandes
volumes de dados em seu formato bruto, sejam eles estruturados,
semiestruturados ou nao estruturados.

Algumas ferramentas de mercado: Amazon S3, Azure Data Lake Storage,
Hadoop Distributed File System (HDFS).




3 Data Lake + Data Warehouse B
a9
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B ST - S
Banco de Dados relacionais e ndo relacionais B

Um banco de dados relacional é um conjunto de informacodes que organiza dados em
relacoes predefinidas, em que os dados sdo armazenados em uma ou mais tabelas (ou
"relacoes") de colunas e linhas.

Exemplos: MySQL, PostgreSQL, Oracle, SQL Server.

Um banco de dados nao relacional ou NoSQL, ou seja, que ndo seguem o modelo de
tabelas e relacionamentos utilizado pelos bancos de dados relacionais tradicionais.
Exemplos: MongoDB, Cassandra, Redis3.




B . : . : :
Banco de Dados relacionais x nao relacionais B

Quando usar?
] E B

Bancos de dados relacionais sdao a melhor opcao quando seus dados sao
previsiveis em termos de tamanho, estrutura e frequéncia de acesso ou se 0s
relacionamentos entre entidades forem importantes. Por exemplo, se vocé tem
um grande conjunto de dados com uma estrutura e relacionamentos complexos,
qguer que esses relacionamentos se destaqguem pela analise e facilidade de uso.

Por outro lado, um modelo ndo relacional funciona melhor para armazenar dados
flexiveis em forma ou tamanho, ou que possam mudar no futuro.




_I[) ] coleta ao consumo dos dados ... =
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Arquitetura de Dados:
Caso de Uso - Netflix



Caso de Uso: Netflix .

B E B
A Netflix € uma das maiores plataformas de streaming do mundo, com
milhdes de usuarios globais. A Netflix utiliza dados de maneira estratégica
para se diferenciar no mercado de streaming.

Desafio

Personalizar recomendacdes de conteudo para cada usuario, melhorando a
experiéncia do cliente e aumentando o tempo de visualizacado. A Netflix lida
com grandes volumes de dados para personalizar recomendacdées de
conteudo e aprimorar experiéncias do usuario.




Banco de Dados:
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Big Data:
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Streaming:
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Arquitetura de Dados:
Desafios atuais



_ISeguranca e Privacidade de Dados =

Protecao contra ameacas: Com o aumento das violacoes de dados,
proteger informacoes sensiveis € crucial.

Conformidade regulatoéria: Atender a regulamentacdées como GDPR e
LGPD exige esforcos continuos para garantir a privacidade dos dados.




_IF scalabilidade e Perfomance =

Crescimento de dados: Gerenciar grandes volumes de dados sem
comprometer a performance é um desafio constante.

Infraestrutura: Garantir que a infraestrutura suporte o crescimento e a
demanda de processamento é essencial
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Arquitetura de Dados:
Tendéncias



Data Mesh

Data Mesh é uma abordagem moderna e descentralizada para a gestao de
dados analiticos. Em vez de centralizar todos os dados em um Unico data lake
ou data warehouse, o Data Mesh distribui a propriedade dos dados para
equipes especificas de dominio, que gerenciam e fornecem os dados como
um produto. Isso permite que os usuarios finais acessem e consultem os
dados diretamente onde eles estao, sem a necessidade de transporta-los
para um local central




Data Mesh

Data Mesh Architecture
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. Data Meshilile
Beneficios do Data Mesh: B

Descentralizacao da Propriedade dos Dados g E B
Autonomia das equipes de dominio na gestao e analise dos dados.
Maior responsabilidade e qualidade dos dados.
Escalabilidade Organizacional
Crescimento sustentavel da infraestrutura de dados.
Flexibilidade para adaptar praticas de gestao de dados as necessidades especificas.
Melhoria na Qualidade dos Dados
Tratamento dos dados como um produto, focando na qualidade e usabilidade.
Ciclo de feedback continuo entre produtores e consumidores de dados.
Governanca Federada
Consisténcia e padronizacao dos dados entre diferentes dominios.
Aplicacao de politicas de conformidade e seguranca de forma federada.




Data Fabric
B

Data Fabric é uma arquitetura de gerenciamento de dados que permite a
integracao e o gerenciamento continuos de dados em diversos ambientes. Em vez
de centralizar os dados em um Unico local, o Data Fabric conecta virtualmente
diferentes fontes de dados, facilitando o acesso e a analise sem a necessidade de

copias redundantes’2.



https://www.objective.com.br/insights/data-fabric/

_WData Fabric

Beneficios do Data Fabric: B E B

Integracao Simplificada: Facilita a integracao de dados de varias fontes, sejam elas
locais, na nuvem ou hibridas.

Acesso em Tempo Real: Permite que os usuarios acessem dados em tempo real,
melhorando a tomada de decisdes e a eficiéncia operacional.

Governanc¢a Automatizada: Aplica politicas e regras de governanca de dados de forma
automatizada, garantindo conformidade e seguranca.

Flexibilidade: Oferece flexibilidade para integrar APls e outras plataformas,
adaptando-se as necessidades especificas de cada organizagéo..




B
I Data Fabric e Data Mesh

Hype Cycle for Data and Analytics Programs and
Practices, 2022 N
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| s data mesh dead? =

Desafios enfrentados na adocao do data mesh, segundo o levantamento do
Gartner: B BE B

* Muitas empresas tém sua propria definicao de data mesh.

» Exige muito esforco de consultoria.

* A equipe de implementacao precisa ser qualificada em produtos de dados
(ele/ela precisa saber como operacionalizar o uso de dados, quando
desativa-los, etc.).

« 80% dos entrevistados em uma pesquisa disseram que nao estavam prontos
para serem responsabilizados pela governanca.




Em um mundo dominado pelos Dados e pela Inteligéncia
Artificial, a arquitetura de dados nao é apenas uma necessidade
técnica, mas um diferencial estratégico.

Investir em uma arquitetura de dados sélida é crucial para
qualquer organizacao que deseja se manter competitiva e
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receber todos os conteudos da
Sprint e garantir seu
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Muito obrigada!

linkedin: https://www.linkedin.com/in/deboramariano/



