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บทคัดย่อ:       

​ การคาดการณ์ราคาเท่ียวบินเป็นกระบวนการท่ีสำคัญในการช่วยให้ผู้โดยสารสามารถวางแผนการเดินทางได้อย่างมีประสิทธิภาพ

และประหยัดค่าใช้จ่ายมากข้ึน ในการวิจัยน้ี ใช้ชุดข้อมูลเก่ียวกับราคาเท่ียวบินซ่ึงประกอบไปด้วยปัจจัยต่างๆ เช่น สายการบิน, ต้นทาง

และปลายทาง, จำนวนการหยุดพักเท่ียวบิน, วันเวลา, และระยะเวลาในการเดินทาง เพ่ือพัฒนาระบบคาดการณ์ราคาต๋ัวเคร่ืองบิน 

ผ่านโปรแกรม ออเรนจ์ ดาต้าไมน่ิง ในการประมวลผลข้อมูลและทดลองกับอัลกอริธึมท่ีต่างๆ ได้แก่ Decision Tree, k-Nearest 

Neighbor (kNN), Random Forest, และ Neural Network รวมถึงดำเนินการเปรียบเทียบความสามารถในการคาดการณ์ราคาต๋ัว

เคร่ืองบิน จากการวิจัยพบว่าแต่ละอัลกอริธึมมีความสามารถในการคาดการณ์ท่ีแตกต่างกัน โดย Random Forest และ Ada Boost 

มีความแม่นยำสูงสุดในการทำนายราคาต๋ัวเคร่ืองบิน ข้อมูลเหล่าน้ีสามารถช่วยผู้โดยสารในการตัดสินใจเลือกจองต๋ัวในช่วงเวลาท่ี

เหมาะสมท่ีสุดและประหยัดค่าใช้จ่ายได้อย่างมีประสิทธิภาพ 

คำสำคัญ: การคาดการณ์ ; ราคาเท่ียวบิน ; การเรียนรู้ด้วยเคร่ืองจักร 

 

 

 

Abstract    ​
 

​ Flight price prediction is an important process that helps passengers plan their trips more efficiently and 

save on costs. In this research, a dataset on flight prices, which includes factors such as airlines, departure and 

destination points, number of stops, date and time, and travel duration, is used to develop a flight ticket price 

prediction system. The data processing and algorithm testing were conducted through the Orange Data Mining 
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program, using various algorithms including Decision Tree, k-Nearest Neighbor (kNN), Random Forest, and Neural 

Network. The predictive performance of these algorithms was compared, with the research showing that each 

algorithm had different levels of accuracy. Random Forest and Ada Boost were found to have the highest 

accuracy in predicting flight prices. This information can assist passengers in deciding the best time to book 

tickets, thus allowing them to save costs more effectively. 

Keywords: prediction; flight prices; machine learning 

บทนำ 

ในยุคปัจจุบันท่ีเทคโนโลยีสารสนเทศก้าวหน้าไปอย่างรวดเร็ว การเดินทางด้วยเคร่ืองบินกลายเป็นส่วนหน่ึงของชีวิตประจำ

วันของผู้คนมากข้ึน ความสะดวกสบายในการเดินทางและการเข้าถึงข้อมูลเก่ียวกับการบินทำให้เราสามารถเลือกเท่ียวบินท่ีตรงตาม

ความต้องการได้อย่างง่ายดาย การค้นหาต๋ัวเคร่ืองบินท่ีมีราคาท่ีดีท่ีสุดยังคงเป็นความท้าทายสำหรับผู้โดยสารเน่ืองจากราคาเท่ียวบิน

มีความผันผวนและอาจจะเปล่ียนแปลงได้ตลอดเวลา 

การคาดการณ์ราคาเท่ียวบินจึงเป็นกระบวนการท่ีสำคัญในการช่วยให้ผู้โดยสารสามารถวางแผนการเดินทางได้อย่างมี

ประสิทธิภาพ และประหยัดค่าใช้จ่ายได้มากข้ึน โดยการคาดการณ์ราคาเท่ียวบินคือการใช้ข้อมูลจากอดีตและปัจจัยต่างๆ เช่น สายการ

บิน, วันเวลา,  สถานท่ีต้นทางเเละปลายทาง, จำนวนการหยุดพักเท่ียวบิน, เวลาในการเดินทาง และปัจจัยอ่ืนๆ เพ่ือคาดการณ์ราคาท่ี

คาดว่าจะเกิดข้ึนในอนาคต 

โดยการคาดการณ์ราคาเท่ียวบินในคร้ังน้ีใช้ โปรเเกรม ออเรนจ์ ดาต้าไมน่ิง ท่ีสามารถประมวลผลข้อมูลและค้นหาความ

สัมพันธ์ท่ีซับซ้อนด้วยการพัฒนาของเทคโนโลยีและข้อมูลท่ีมีอยู่มากมาย การคาดการณ์ราคาเท่ียวบินได้กลายเป็นเคร่ืองมือท่ีมี

ประโยชน์ในการช่วยผู้โดยสารในการตัดสินใจเลือกจองต๋ัวในเวลาท่ีเหมาะสมท่ีสุด 

ดังน้ันคณะผู้วิจัยจึงต้องการสำรวจถึงวิธีการและเคร่ืองมือท่ีใช้ในการคาดการณ์ราคาเท่ียวบิน รวมถึงข้อดีและข้อจำกัดของ

แต่ละวิธีการ เพ่ือให้ผู้อ่านเข้าใจถึงความสำคัญของการคาดการณ์ราคาเท่ียวบินและวิธีการท่ีสามารถช่วยให้การเดินทาง เป็นไปได้อย่าง

ราบร่ืนและคุ้มค่ามากย่ิงข้ึน 

 

2. วิธีการดำเนินงานวิจัย (Materials & Methods)  

 

2.1 ชุดข้อมูล (Dataset) 

ชุดข้อมูลประกอบไปด้วย สายการบิน(Airlines), ต้นทางเเละปลายทาง(Source and Destination), จำนวนการหยุดไฟต์

(Total Stops),  ราคา(Price), วัน เดือน เเละปี(Date, Month, and Year), เวลาออกเดินทาง เเละ เวลาถึงปลายทาง(Departure 

and Arrival Times), ระยะเวลาในการบิน(Duration) โดยชุดข้อมูลท่ีใช้สำหรับการวิจัยน้ีสามารถดาวน์โหลดได้จากล้ิงก์ 

https://www.kaggle.com/datasets/viveksharmar/flight-price-data 

 

 

ตารางท่ี 1 เเสดงชุดข้อมูลของเเต่ละสายการบิน 

 

https://www.kaggle.com/datasets/viveksharmar/flight-price-data
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สายการบิน จำนวนชุดข้อมูล 

Air Asia 319 

IndiGo 2053 

Air India 1752 

GoAir 194 

Jet Airways 3849 

Jet Airways Business 6 

Multiple carriers​ 1196 

รวม 10684 

 

 

 

 

2.2 อัลกอริทึม ท่ีใช้ทำนายราคา 

 

​ 2.2.1 Decision Tree เป็นอัลกอริทึมในการเรียนรู้ข้อมูลท่ีใช้โครงสร้างของต้นไม้เพ่ือตัดสินใจ จำแนกข้อมูล โดยจะสร้าง

โหนดสำหรับแต่ละข้ันตอนของการแบ่งข้อมูล ซ่ึงโหนดน้ีจะมีเง่ือนไขท่ีเก่ียวข้องกับคุณสมบัติและค่าท่ีต้องการจำแนก การแบ่งข้อมูล

จะทำในทุกโหนดจนกว่าจะได้คลาสจำแนกท่ีถูกตัดสินใจ 

อ้างอิง https://www.borntodev.com/2022/09/15/รู้จักกับ-decision-tree  

 

 

         Gini Impurity(ค่าความไม่บริสุทธ์ิ)             Entropy(ค่าความไม่เเน่นอน)          (1) 

​ โดยท่ี p_hat คือ ผลรวมของค่าความน่าจะเป็นของเหตุการณ์ท่ีเราสนใจ 

​ 2.2.2 k-Nearest Neighbor (kNN) เป็นอัลกอริทึมในการจำแนกข้อมูล โดยจะค้นหา k ตัวอย่าง ท่ีใกล้สุดจากชุดข้อมูล

เพ่ือหาความคล้ายระหว่างตัวอย่างใหม่และตัวอย่างท่ีใกล้ท่ีสุด จากน้ันจะใช้การ โหวต (voting) โดยนับจำนวนตัวอย่างในแต่ละคลาส

ท่ีอยู่ใน k ตัวอย่างท่ีใกล้ท่ีสุด และคลาสท่ีมีจำนวน ตัวอย่างมากท่ีสุดจะกำหนดเป็นคลาสของตัวอย่างใหม่ 

 

https://www.borntodev.com/2022/09/15/%E0%B8%A3%E0%B8%B9%E0%B9%89%E0%B8%88%E0%B8%B1%E0%B8%81%E0%B8%81%E0%B8%B1%E0%B8%9A-decision-tree
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อ้างอิง https://kongruksiam.medium.com/สรุป-machine-learning-ep-4-เพ่ือนบ้านใกล้ท่ีสุด-

k-nearest-neighbors-787665f7c09d 

 

 

 

 

                                                    Distance Function                                               (2) 
 

โดยท่ี p และ q แทน ชุดของข้อมูล ท่ีต้องการวัดระยะห่างระหว่างกัน 

 

​ 2.2.3 Random Forest เป็นอัลกอริทึมท่ีใช้การเรียนรู้จากคำตอบหลายๆ ต้นไม้ตัดสินใจ(Decision Trees) โดยจะสร้าง

ต้นไม้ตัดสินใจแบบสุ่มคุณสมบัติ (features) จากชุดข้อมูลตัวอย่าง เพ่ือใช้ ในการจำแนกหรือทำนายข้อมูล  

​  

​ โดยท่ีแต่ละต้นไม้ตัดสินใจใช้สมการแบบเดียวกับ 2.2.1 Decision Tree แต่ Random Forest จะรวมผลลัพธ์จากหลายต้น

เพ่ือให้ได้การทำนายท่ีเสถียรและแม่นยำมากข้ึน 

​ 2.2.4 Neural Network เป็นระบบท่ีจำลองการทำงานของเซลล์ประสาทในสมองมนุษย์ โดยใช้อัลกอริทึมทางคณิตศาสตร์

ประกอบด้วยหลายช้ัน (Layers) โดยแต่ละช้ันประกอบด้วยโหนด (Nodes) หรือเซลล์ประสาทเทียม ท่ีมีความสัมพันธ์ทางคณิตศาสตร์

ระหว่างกัน 

อ้างอิง https://medium.com/@dopplerz/bayesian-neural-network-ตอนท่ี-3-อะไรคือ-deep-learning-และอะไรคือ-neural-

network-ฉบับมือใหม่-cce9227ab599 

 

                                        predicted_Y = w * X + bias                                    (3) 

 

​ โดยท่ี bias คือตัวเลขท่ีบวกเข้าไปเพ่ือปรับให้ค่าท่ีคำนวณออกมาถูกต้องมากข้ึน โดยค่าน้ีจะไม่ข้ึนอยู่กับ X ใดๆ  

​ 2.2.5 Gradient Boosting เป็นเทคนิคการเรียนรู้แบบยกระดับ (boosting) ซ่ึงจะสร้างชุดของโมเดลท่ีอ่อนแอ (weak 

models) เช่น ต้นไม้ตัดสินใจแบบต้ืน (shallow decision trees) โดยการฝึกแต่ละโมเดลตามข้อผิดพลาดท่ีเกิดจากโมเดลก่อนหน้า 

โดยรวมโมเดลเหล่าน้ีเพ่ือทำการทำนายท่ีแม่นยำย่ิงข้ึน เทคนิคน้ีจะพยายามลดค่าความผิดพลาดของโมเดลแต่ละตัวในแต่ละรอบการ

ฝึก 

อ้างอิง https://guopai.github.io/ml-blog11.html 

                                          h(x)=h1(x)+h2(x)+⋯+hJ(x)                                          (4) 

โดย J คือจำนวน Instance ท้ังหมด 

​ 2.2.6 AdaBoost (Adaptive Boosting) เป็นเทคนิคการเรียนรู้แบบยกระดับท่ีสร้างชุดของโมเดลอ่อนแอ โดยจะปรับ

น้ำหนักของตัวอย่างข้อมูลท่ีถูกจำแนกผิดในแต่ละรอบการฝึก โมเดลท่ีสร้างในแต่ละรอบจะมีความสำคัญมากข้ึนหากสามารถปรับปรุง

 

https://kongruksiam.medium.com/%E0%B8%AA%E0%B8%A3%E0%B8%B8%E0%B8%9B-machine-learning-ep-4-%E0%B9%80%E0%B8%9E%E0%B8%B7%E0%B9%88%E0%B8%AD%E0%B8%99%E0%B8%9A%E0%B9%89%E0%B8%B2%E0%B8%99%E0%B9%83%E0%B8%81%E0%B8%A5%E0%B9%89%E0%B8%97%E0%B8%B5%E0%B9%88%E0%B8%AA%E0%B8%B8%E0%B8%94-k-nearest-neighbors-787665f7c09d
https://kongruksiam.medium.com/%E0%B8%AA%E0%B8%A3%E0%B8%B8%E0%B8%9B-machine-learning-ep-4-%E0%B9%80%E0%B8%9E%E0%B8%B7%E0%B9%88%E0%B8%AD%E0%B8%99%E0%B8%9A%E0%B9%89%E0%B8%B2%E0%B8%99%E0%B9%83%E0%B8%81%E0%B8%A5%E0%B9%89%E0%B8%97%E0%B8%B5%E0%B9%88%E0%B8%AA%E0%B8%B8%E0%B8%94-k-nearest-neighbors-787665f7c09d
https://medium.com/@dopplerz/bayesian-neural-network-%E0%B8%95%E0%B8%AD%E0%B8%99%E0%B8%97%E0%B8%B5%E0%B9%88-3-%E0%B8%AD%E0%B8%B0%E0%B9%84%E0%B8%A3%E0%B8%84%E0%B8%B7%E0%B8%AD-deep-learning-%E0%B9%81%E0%B8%A5%E0%B8%B0%E0%B8%AD%E0%B8%B0%E0%B9%84%E0%B8%A3%E0%B8%84%E0%B8%B7%E0%B8%AD-neural-network-%E0%B8%89%E0%B8%9A%E0%B8%B1%E0%B8%9A%E0%B8%A1%E0%B8%B7%E0%B8%AD%E0%B9%83%E0%B8%AB%E0%B8%A1%E0%B9%88-cce9227ab599
https://medium.com/@dopplerz/bayesian-neural-network-%E0%B8%95%E0%B8%AD%E0%B8%99%E0%B8%97%E0%B8%B5%E0%B9%88-3-%E0%B8%AD%E0%B8%B0%E0%B9%84%E0%B8%A3%E0%B8%84%E0%B8%B7%E0%B8%AD-deep-learning-%E0%B9%81%E0%B8%A5%E0%B8%B0%E0%B8%AD%E0%B8%B0%E0%B9%84%E0%B8%A3%E0%B8%84%E0%B8%B7%E0%B8%AD-neural-network-%E0%B8%89%E0%B8%9A%E0%B8%B1%E0%B8%9A%E0%B8%A1%E0%B8%B7%E0%B8%AD%E0%B9%83%E0%B8%AB%E0%B8%A1%E0%B9%88-cce9227ab599
https://guopai.github.io/ml-blog11.html
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ข้อผิดพลาดของโมเดลก่อนหน้าได้อย่างมีประสิทธิภาพ โมเดลสุดท้ายจะเป็นการรวมผลลัพธ์ของโมเดลแต่ละตัวในชุด 

อ้างอิง https://kongruksiam.medium.com/สรุป-machine-learning-ep-4-เพ่ือนบ้านใกล้ท่ีสุด-

k-nearest-neighbors-787665f7c09d 

 

 

 

​ โดยท่ี h_t(x) คือ ผลลัพธ์ของ weak classifier ส่วน Alpha คือ weight ท่ีกำหนดให้กับตัว Classifier แต่ละรอบท่ีมีการ

คำนวณ 

 

2.3 ข้ันตอนดำเนินการวิจัย 

 

 

รูปท่ี 1 ข้ันตอนการการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของอัลกอริทึมทำนายราคา 

 

จากรูปท่ี 1 ข้ันตอนการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของอัลกอริทึมทำนายราคาต๋ัวเคร่ืองบิน ทดลองน้ีผ่านโปรแกรมออเรจน์ดา

ต้าไมน่ิง โดยเร่ิมจากนำ Dataset มา Select Column เเละ กำหนด ช่ือ Column (target) ท่ีเราต้องการในโดยการทดลองน้ีได้

 

https://kongruksiam.medium.com/%E0%B8%AA%E0%B8%A3%E0%B8%B8%E0%B8%9B-machine-learning-ep-4-%E0%B9%80%E0%B8%9E%E0%B8%B7%E0%B9%88%E0%B8%AD%E0%B8%99%E0%B8%9A%E0%B9%89%E0%B8%B2%E0%B8%99%E0%B9%83%E0%B8%81%E0%B8%A5%E0%B9%89%E0%B8%97%E0%B8%B5%E0%B9%88%E0%B8%AA%E0%B8%B8%E0%B8%94-k-nearest-neighbors-787665f7c09d
https://kongruksiam.medium.com/%E0%B8%AA%E0%B8%A3%E0%B8%B8%E0%B8%9B-machine-learning-ep-4-%E0%B9%80%E0%B8%9E%E0%B8%B7%E0%B9%88%E0%B8%AD%E0%B8%99%E0%B8%9A%E0%B9%89%E0%B8%B2%E0%B8%99%E0%B9%83%E0%B8%81%E0%B8%A5%E0%B9%89%E0%B8%97%E0%B8%B5%E0%B9%88%E0%B8%AA%E0%B8%B8%E0%B8%94-k-nearest-neighbors-787665f7c09d
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กำหนด  Target ให้กับ Column ท่ีช่ือว่า price เเละ เลือก ignored-> Arrive_min, Arrive_hours, Duration_min, 

Duration_hours เน่ืองจาก เวลาท่ีถึงท่ีหมายเเละ ระยะเวลาในการเดินทางไม่มีผลต่อการทำนายราคาต๋ัวจากน้ันจึงนำ Dataset อีก

ชุดหน่ึงท่ีต้องการนำมาทำนายราคาต๋ัวต่อเข้ากับ Predictions (Widget) เเละดำเนินการใช้อัลกอริทึมเรียนรู้ด้วยเคร่ืองจักรแบบต่างๆ 

เพ่ือทำนายราคาต๋ัว เเละนำผลลัพธ์ท่ีได้มาเเสดงผล 

 

 

 

 

3. ผลการทดลองและวิจารณ์ผลการทดลอง:        

 

ตารางท่ี 2 การเปรียบเทียบประสิทธิภาพการทำนายราคาของอัลกอริทึมแบบต่างๆ 

 

Model MSE (ล้าน) RMSE MAE R^2 Score (%) Explained Variance Score 

(%) 

Neural Network 8.35 2,890.40 2,001.57 24.14 60.71 

Gradient Boosting 5.00 2,236.37 1,539.24 17.99 76.48 

AdaBoost 4.13 2,032.11 1,175.07 12.99 80.58 

Random Forest 3.67 1,916.35 1,144.13 12.61 82.73 

kNN 9.99 3,159.96 1,994.13 22.58 53.04 

Tree 4.56 2,135.45 1,246.29 13.53 78.55 

​  

​ จากตารางท่ี 2 AdaBoost และ Random Forest เป็นอัลกอริธึมท่ีมีประสิทธิภาพดีท่ีสุดในการทำนายราคาตามข้อมูลท่ีนำ

มาใช้ โดยท่ี Neural Network และ kNN มี ผลลัพธ์ท่ีต่ำท่ีสุดในการทำนายราคา 
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รูปท่ี 2 กราฟ Scatter Plot ของการกระจายของข้อมูลจริง กับ Random Forest 

 

รูปท่ี 3 กราฟ Scatter Plot ของการกระจายของข้อมูลจริง กับ AdaBoost 
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รูปท่ี 4 กราฟ Scatter Plot ของการกระจายของข้อมูลจริง กับ Tree  

 

รูปท่ี 5 กราฟ Scatter Plot ของการกระจายของข้อมูลจริง กับ Gradient Boosting 
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รูปท่ี 6 กราฟ Scatter Plot ของการกระจายของข้อมูลจริง กับ Neural Network 

 

 

 

 

รูปท่ี 7 กราฟ Scatter Plot ของการกระจายของข้อมูลจริง กับ kNN 
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​        จากรูปท่ี 2-7 จะเห็นได้ว่า Random Forest มีการกระจายของข้อมูลจริงกับผลทำนายน้อยท่ีสุดเม่ือเทียบกับโมเด

ลอ่ืน ๆ ซ่ึงสามารถสรุปได้จากค่า R² Score ท่ีสูงสุด (12.61%) และ Explained Variance Score ท่ีสูงสุด (82.73%) แสดงให้เห็น

ว่าโมเดลน้ีสามารถอธิบายความแปรปรวนของข้อมูลได้ดีท่ีสุดและทำนายค่าได้ใกล้เคียงกับข้อมูลจริงมากท่ีสุด 

ในขณะเดียวกัน Neural Network และ k-Nearest Neighbor (kNN) มีการกระจายของข้อมูลมากท่ีสุด โดยมี R² Score ต่ำท่ีสุด 

(24.14% และ 22.58% ตามลำดับ) แสดงถึงความแม่นยำท่ีต่ำกว่าในการทำนายข้อมูลจริง 

โมเดลอ่ืน ๆ เช่น Gradient Boosting และ AdaBoost มีผลลัพธ์อยู่ในระดับกลาง โดยท้ังสองโมเดลมีค่า Explained Variance 

Score ท่ีใกล้เคียงกันท่ี 76.48% และ 80.58% ซ่ึงแสดงถึงความสามารถในการทำนายท่ีดีกว่าโมเดล Neural Network และ kNN แต่

ยังน้อยกว่า Random Forest 

ดังน้ัน โมเดล Random Forest มีความสามารถสูงสุดในการทำนายข้อมูลท่ีใกล้เคียงกับข้อมูลจริง ตามด้วย AdaBoost และ 

Gradient Boosting ในขณะท่ี Neural Network และ kNN มีการกระจายของข้อมูลมากท่ีสุด 

 

4. สรุปผลการทดลอง      

 

 จากผลการทดลองของการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของอัลกอริทึมทำนายราคาต๋ัวเคร่ืองบิน จะเห็นได้ว่า อัลกอริทึมท่ีมี

ประสิทธิภาพในการทำนายราคาต๋ัวเคร่ืองบินได้ดีท่ีสุด คือ Random Forest โดยมีค่า Explained Variance Score เท่ากับร้อยละ 

82.73% และอัลกอริทึมท่ีมี ประสิทธิภาพลำดับท่ี 2 คือ AdaBoost โดยมีค่า Explained Variance Score เท่ากับร้อยละ 80.58% 

และอัลกอริทึมท่ีมีประสิทธิภาพลำดับท่ี 3 คือ Tree โดยมีค่า Explained Variance Score เท่ากับร้อยละ 78.55% และอัลกอริทึมท่ีมี

ประสิทธิภาพลำดับท่ี 4 คือ Gradient Boosting โดยมีค่า Explained Variance Score เท่ากับร้อยละ 76.48% และอัลกอริทึมท่ีมี

ประสิทธิภาพลำดับท่ี 5 คือ Neural Network โดยมีค่า Explained Variance Score เท่ากับร้อยละ 60.71% มีค่า R² Score สูง

ท่ีสุด แต่ค่า Explained Variance Score ต่ำกว่าโมเดลอ่ืนๆ และอัลกอริทึมท่ีมีประสิทธิภาพลำดับท่ี 6 คือ kNN โดยมีค่า Explained 

Variance Score เท่ากับร้อยละ 53.04% 

ดังน้ันคณะผู้วิจัยจึงสรุปได้ว่า Random Forest มีประสิทธิภาพในการทำนายราคาต๋ัวเคร่ืองบินได้ดีท่ีสุด ดังน้ี 

1.​ ค่า MSE, RMSE, และ MAE ของ Random Forest มีค่า Mean Squared Error (MSE), Root Mean Squared Error 

(RMSE), และ Mean Absolute Error (MAE) ท่ีต่ำท่ีสุดในบรรดาโมเดลท้ังหมด ซ่ึงบ่งช้ีว่าสามารถทำนายราคาต๋ัวเคร่ืองบิน

ได้อย่างแม่นยำและเช่ือถือได้มากท่ีสุด 

2.​ ค่า Explained Variance Score ของ Random Forest มีค่า Explained Variance Score สูงสุดท่ี 82.73% ซ่ึง

หมายความว่าสามารถอธิบายความแปรปรวนของข้อมูลได้ดีท่ีสุด และให้การอธิบายท่ีชัดเจนเก่ียวกับการเปล่ียนแปลงของ

ราคาต๋ัวเคร่ืองบิน 

3.​ Random Forest เป็นอัลกอริธึมท่ีมีความยืดหยุ่นสูงในการจัดการกับข้อมูลท่ีมีความซับซ้อนและหลายมิติ ซ่ึงทำให้เหมาะสม

ในการทำนายราคาต๋ัวเคร่ืองบินท่ีอาจได้รับผลกระทบจากหลายปัจจัย 

4.​ ประสิทธิภาพในการเรียนรู้จากข้อมูลจำนวนมากของ Random Forest สามารถเรียนรู้จากข้อมูลจำนวนมากและ

หลากหลายลักษณะได้ดี ซ่ึงเป็นประโยชน์อย่างย่ิงในกรณีท่ีมีข้อมูลขนาดใหญ่และมีความหลากหลาย 
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ด้วยเหตุผลเหล่าน้ีคณะผู้วิจัยจึงถือว่า RandomForestเป็นโมเดลท่ีมีประสิทธิภาพสูงสุดในการทำนายราคาต๋ัวเคร่ืองบินใน

กรณีน้ี 
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