Nombre: Tépicos en Econometria semi-paramétrica y no- paramétrica (LicDatos)

Econometria semi-paramétrica y no-paramétrica para el analisis de la desigualdad (Doc)

Profesor: Dr. Gabriel V. Montes Rojas (visitante invitado)
Puntaje: 3 puntos.
Correlatividades: Caracter: Optativo Cuatrimestral

Se asume que los estudiantes tienen un conocimiento adecuado de modelos lineales de regresidon simple
y multiple (incluyendo algebra matricial) y sus extensiones basicas.

Carga horaria: 24 hs totales 8 semanas

Carreras:
Licenciatura en Ciencia de Datos
Doctorado

PROGRAMA:

Este curso explora diversos tépicos de econometria semi-paramétrica y no- paramétrica. El curso tiene
un contenido tedrico y aplicado, sobre todo de programacion en R, para estudiar la desigualdad.

Los tépicos a desarrollar son:

1. Estimacién de la densidad. Histogramas y kernels. La maldicidn de la dimensionalidad en métodos no
paramétricos. Distribucidn del ingreso.

2. Estimacién de momentos condicionales por métodos no-paramétricos de kernel y local polynomial
regression. Modelos semi-paramétricos de regresion.

3. Estadisticos de orden. Modelos de media condicional vs. Mediana condicional. Generalizacion a otros
cuantiles: regresiones por cuantiles. El proceso de cuantiles.

4. Funciones de influencia y una introduccion a estadisticos robustos. Modelos de variables
instrumentales con regresiones por cuantiles. Método de regresién RIF para Gini, Theil y otros
estadisticos.

5. Estimacién de efectos de tratamientos en la media y en los cuantiles no condicionales. Estimadores de
matching.
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