
Exact and Consistent Interpretation for Piecewise Linear Neural Networks: A Closed 
Form Solution 
https://arxiv.org/pdf/1802.06259.pdf 
В статье описан метод точной и согласованной (exact and consistent) интерпретации 
кусочно-линейных нейронных сетей. Модель представляется в виде набора линейных 
классификаторов (каждый классификатор отвечает за предсказание на некотором 
выпуклом многограннике в пространстве признаков). 
Уже существующие методы не обладают точностью и согласованностью. 
Рассмотренный метод обладает этими свойствами, так как близкие объекты 
классифицируются одним и тем же линейным классификатором. 
Рассмотрены методы анализа скрытых слоев, метод подражания модели, метод 
локальной интерпретации (все они не обладают требуемыми свойствами). 
Упомянут метод LIME: интерпретирует предсказания произвольного классификатора 
путем обучения интерпретируемой модели в окрестности входного объекта. Однако 
метод несогласованный. 
 
 
"Why Should I Trust You?": Explaining the Predictions of Any Classifier 
https://arxiv.org/abs/1602.04938 
В работе описан метод LIME. 
SP-LIME: метод, позволяющий получить набор объектов, на которых получив 
интерпретацию классификатора, эксперт сможет доверять модели. 
Интерпретация моделей помогает найти проблемы в датасете. 
Локальная точность/согласованность(local fidelity/consistency): Помимо интерпретации 
конкретного предсказания также разумно предоставлять информацию о поведении 
модели в окрестности исходного объекта. 
В идеальном случае необходимо предсказывать любой классификатор и не 
закладываться на особенности модели. 
LIME: находит интерпретируемую модель (а именно линейную модель), работающую с 
интерпретируемым представлением данных в окрестности исходного объекта. 
Алгоритм: случайно перебираем интерпретируемые признаки исходного объекта, 
восстанавливаем обычные признаки нового объекта. Получаем таким образом 
выборку, считаем ответы модели на этой выборке. Далее обучаем линейную модель на 
интерпретируемых признаках и полученных ответах. 
 
 
 
Finding Representative Interpretations on Convolutional Neural Networks 
https://openaccess.thecvf.com/content/ICCV2021/papers/Lam_Finding_Representative_Inte
rpretations_on_Convolutional_Neural_Networks_ICCV_2021_paper.pdf 
Альтернативный подход к интерпретации CNN. Авторы утверждают, что LIME и 
OpenBox, в отличие от их нового подхода, объясняют предсказание модели локально, 
а не глобально, и в этом их основная проблема. 
 
 
On Interpretability of Artificial Neural Networks: A Survey 
https://arxiv.org/ftp/arxiv/papers/2001/2001.02522.pdf 
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Статья содержит обзор методов интерпретации нейросетевых моделей. Определяются 
и описываются требуемые характеристики моделей. 
 
 
Основные методы интерпретации нейросетевых моделей: 
 

●​ Анализ скрытых слоёв (интерпретируются признаки, выученные скрытыми 
слоями). Показывает структуру сети(как работают скрытые нейроны), однако не 
показывает поведение сети в общем. 
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